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Exemplo 1. Teste de mdltipla escolha

Exemplo O: altura de pessoas.

Teste aplicado a um 346 alunos, composto de 22 itens de miiltipla

escolha, com 5 alternativas de resposta cada.

m As 8 primeiras colunas contém a identificacdo do aluno e as 22

colunas restantes as suas respostas.

m O gabarito do teste estd no arquivo Gabarito.doc.
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Exemplo 1. Teste de mdltipla escolha

m Préximos slides. Anélise via TRI utilizando o pacote do R “mirt”
com outras fun¢des criadas que utilizam resultados obtidos a partir
dela.

m Os trés modelos logisticos, sob o método de MMAP foram
ajustados. Os tracos latentes foram estimados por EAP.

"L LN(0, 5306283; 0, 8143413),

m Prioris: b; "% N(0,1), a;
o K beta(5, 15).

m Devemos tomar cuidado com os intervalos de confianca assintéticos
que apresentem limites para além do espaco paramétrico. Solu¢3o:

truncamento ou reamostragem (bootstrap/jacknife).
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Comparacao de modelos

m Os modelos de 2 e 3 pardmetros também foram ajustados.
m Nomenclatura: modelo 1 (1P), modelo 2 (2P), modelo 3 (3P).

m Resultados (log-posteriori e DIC)

modelo  log-posteriori DIC
1 8867,54 -4411,77
2 8789,99 -4350,99
3 8765,31 -4316,65
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Comparag3o entre as verossimilhancas (M3P)
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Modelo 1: pardmetro dos itens




Modelo 1: tracos latentes
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Modelo 2: parametro dos itens
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Modelo 2: parametro dos itens

parametro de discriminag&o
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Modelo 2: tracos latentes

trago latente
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Modelo 3: pardmetro dos itens
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Modelo 3: pardmetro dos itens

parametro de discriminag&o
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Modelo 3: pardmetro dos itens

parametro de “‘acerto casual®
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Distribuicao dos tracos latentes: modelo 3
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Distribuicao dos tracos latentes: modelo 3
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Distribuicao dos escores: modelo 3
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Proporcoes de respostas corretas

Item : 6
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probability of correct response

abilidades de respostas corretas
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p-valores para proporgﬁo de respostas corretas
m Calcula-se a frequéncia (absoluta ou relativa) de pessoas que
responderam corretamente ao item / com escore f, como base nos

dados reais (Y), digamos Fir.

m Geram-se dois conjuntos de repostas, Y(lr) e Y(Z’), r=1,...,R, com
base no ajuste do modelo aos dados reais (Y).

m Para cada conjunto de matrizes acima, calcula-se F,(frl) e ,(frz) e

(Fis — F(’))2

— e

) Ny _ vf is1
DI(Y7 Yl ) - Zs:l F(r)
2
r f (FIS2 - F,'Sr )
D,-(Y, Yé )) = Zs:l N !
F.
isl

2

; s 1=1,2,01.
(DY, YD)>Di(Y,¥))

m p — valor; = %]1
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p-valores para proporcao de respostas corretas

p-value

item
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p-valores de estatisticas de qualidade de ajuste

m Nos slide seguinte apresentamos os p-valores referentes as
estatisticas de ajuste X? de Bock (1972), G2 de McKinley Mills
(1985) e PV_Q1 de Chalmers and Ng (veja as referéncias no site do

curso).
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p-valores de estatisticas de qualidade de ajuste
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